Automaticka detekce log v obraze pomoci
neuronovych siti
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Uvod

* Monitoring vysilani
* Denni tisk

* Socialni média
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Konvolucni site pro klasifikaci
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Konvolucni site pro klasifikaci
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automatickd extrakce priznak



Konvolucni site pro klasifikaci

pravdépodobnosti

convolution + max pooling
nonlinearity

convolution + pooling layers
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Imagenet progres
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Klasifikace

Na obrazku je kocka



Lokalizace

Na obrazku je kocCka + jeji pozice



Detekce

Objekty na obrazku:
1. kocka + jeji pozice
2. kocCka + jeji pozice
3. kocka + jeji pozice
4. kocCka + jeji pozice




|[dea: posuvné okénko
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Coca cola: 0.1

Pepsi: 0.0

Pozadi: 0.9
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|[dea: posuvné okénko
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* Prilis mnoho okének na klasifikaci

* | $99.9% presnosti, pri 640x480 obrazku a okénku 60x60 dostaneme
prumerne cca 240 chybné oznacenych okenek VJedmem obrazku!
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Faster R-CNN: end-to-end zpusob

classifier
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Porovnani topologii siti pro klasifikaci
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Transfer learning
PREDTRENOVANI TRANSFER MODELU PRIZPUSOBEN|

[ Imagenet tridy ] [ Logo tridy ]

VGG16 VGG16
E ImageNet obrazky E Flickr32 obrazky j
Radové desetitisice obrazkd (GB) Radoveé stovky obrazkd (MB)

Multi GPU, dny az tydny Jedno GPU, hodiny



Vysledky VGG16, Flickr32

Multiclass, 32 trid (log)

FPR 0.1%

Accuracy 99.6 %
Recall 89.3 %
Precision 97.2 %
F1 93.1 %
mAP 89.1 %

Implementace v tensorflow, obrazek 1024x768
Intel i7-2600K 3.40 GHz cca 7000 ms (7 s)

GTX 1070 8 GB cca 250 ms

GTX 970 4 GB cca 350 ms

Per-class, 32 trid (log)

FPR
Accuracy
Recall
Precision

F1

0.1%

99.5 %
86.4 %
98.1 %
91.9 %



Vysledky Resnet-50, Flickr32
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Na GTX 970 4 GB cca 190 ms (cca 2x rychlejsi nez VGG16)



Priklad: hit
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riklad: miss
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Priklad: false positive

HP: 0.933
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Demo!



